Pokk Henrietta (BME)

A melléknevek szerepe a nyelvi hatékonysagban

Az emberi kommunikéacié hatékony: arra toreksziink, hogy minél tobb informaciot minél
érthetObben adjunk at. A nyelv a nehezen megjésolhatd informacidkat tobbszordsen kodolja,
hogy megkonnyitse azok feldolgozasat (Gibson 2019). A mondatalkotés szintjén ez azt jelenti,
hogy a mondat bizonyos pontjain hanyféle szo6 allhat, egy adott szot vagy szocsoportot milyen
sz0 kovethet. Vegylik ezt a harom mondatot.

(1) Janos kinyitott egy ... (ajtot / zarat / csomagot)
(2) Janos megjavitott egy ... (autot / csapot / mosogépet / parkapcsolatot/...)
(3) Janos megjavitott egy csOpogo ... (csapot / mosdgépet / *lombfiirészt)

Az (1) mondatot kevesebb szoval lehet befejezni, mint a (2)-t. A (2)-es lires pozicidja tobbféle
informdaciot kozolhet, ezért nehezebb kikdvetkeztetni, milyen szé fog ott allni. Minél nagyobb
a valaszthat6 szavak halmazanak a mérete, annal nehezebb lesz megjosolni, melyik sz6 fogja
kovetni az elhangzottakat. Hogy egy sz6 mennyire josolhatd meg, azt az entrdpidaval mérjik.
Ez a fogalom Shannon (1948) informécidelméletébdl szdrmazik, és azt fejezi ki, hogy mennyi
bizonytalansag van egy esemény bekdvetkezését illetden. A (2)-es mondatban a lokalis entropia

csokkenti, ha a hidnyz6 poziciot melléknévvel elézziik meg (3).

Dye és mtsai (2018) ramutattak arra, hogy nyelvi korpuszokban a nehezebben megjosolhato
foneveket olyan szavak elézik meg, amelyek megkonnyitik a hallgatd szamara, hogy
azonositsa Oket. Az angolban a melléknevek latjak el ezt a funkcidt. Hogy a magyar nyelv
entropiacsokkenté mechanizmusait megfigyeljiikk, a Magyar Webkorpusz 2-bél (Nemeskey
2020) vettiik ki a melléknév+fonév parokat. A korpusz teljességében 2,3 milli6 tipust és 8,5
milliard tokent tartalmaz. Az ebbdl vett minta minden tiznél gyakoribb melléknév + fénév part
tartalmaz, és Osszesen 1,2 millid tipus és 128 millié token nagysdgu. A mintankba csak a
nominativuszi és akkuzativuszi fénevek kertiltek be.

Négy altalanositast tehetiink: i. a melléknevek gyakrabban médositanak ritkabb féneveket (r =
-.16, p < 0.001, Spearman korrelacio alapjan), ii. a gyakoribb fonevekhez tobbféle melléknév
tipus tarsulhat (r = .9, p < 0.001), iii. a gyakoribb fénevek eldtt nehezebb megjosolni a
mellékneveket: ha gyakoribb a fénév, a melléknevek 6sszes entropidja magasabb (r = .51, p <
0.001), iv. a melléknév + fonév parokban nehezebb megjosolni a fénevet a melléknévbol (a két
alak egyiittallasa gyengébb), ha a fonév gyakoribb (r = -.14, p < 0.001).
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1. abra: melléknév+fonév parok tendencidi

Dye ¢és mtsai hasonlo altalanositasokat tettek az angol melléknév+fénév parok eredményei
alapjan. A hasonld tendencia azért érdekes, mert a magyar morfoldgiaja nagyon kiilonbozik az
angolétol: a tematikus szerepeket nem a szérend, hanem toldalékok fejezik ki. A két kiilonbozo
nyelv hasonl6 eredményei alatdmasztjak az informacidelméletet, mert csokkenteni igyekeznek
a mentalis terhet. Az ilyen tipusi Osszehasonlitd vizsgalatok segitenek feltarni azokat a
mélyebb, univerzalis nyelvi mechanizmusokat, amelyek a felszini kiilonbségek ellenére is
miikodnek.
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